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چکیده
یا گفتار در آن بردن کار به با انسان ھا که است احساسات بیان برای خلاقانه روشی و طعنه طنز
استفاده گسترش با باشند. داشته می شود بیان آنچه با متفاوت منظوری و ھدف است ممکن نوشتار،
است. کرده پیدا افزایش اینترنتی فروش وب سایت ھای و اجتماعی شبکه ھای از استفاده اینترنت، از
به وب سایت ھا در که کالاھایی مورد در نظرات بیان یا شبکه ھا این در دیدگاه ھا اعلام مرسوم شدن با
سازمان ھا و شرکت ھا برای موارد این در کاربران احساسات و نظرات بررسی شده اند، گذاشته فروش
و نمی شوند اعلام صراحت به و رسمی زبان با نظرات این معمولا چون می کند. پیدا شایانی اھمیت
در می گیرد. قرار تأثیر تحت احساسات تحلیل کارایی ھستند، کنایه و طعنه شوخی، به آغشته گاھی
تبدیل زمینه ھا تمامی تقریبا در کاربران دیدگاه ھای و ایده ھا ابراز از بزرگی منبع به توییتر اخیر، سال ھای
تحلیل زمینه در که است توییتر به پژوھشگرانی و شرکت ھا توجه جلب باعث مسئله این است. شده
نیز فارسی زبان کاربران و ھستند طنز شامل توییت ھا از بالایی درصد می کنند. فعالیت کاربران نظرات
دقت با می توانند باشند، گاه آ متن در شوخی وجود به که تحلیل ھایی نمی شوند. مستثنی قاعده این از
می شود معرفی فارسی توییتر از مجموعه داده ای پژوھش این در کنند. پیش بینی را احساسات بھتری
مدل ھای دقیق تطبیق از استفاده با است. آن وجود عدم یا و طنز وجود نشان گر نمونه ھا برچسب که
عدم یا وجود تشخیص برای مدلی آمده، دست به داده مجموعه روی بر شده داده آموزش پیش از زبانی

می دھیم. ارائه فارسی زبان در طنز وجود

،︀﹨︣﹞︣﹀︧﹡︣︑ ︀د﹎﹫︣ی︻﹞﹫﹅، ︎︣دازشز︋︀ن︵︊﹫︺﹩، ︑﹙﹫﹏ا︧︀︨︀ت، ،︤﹠︵︬﹫︪︑ کلیدی: کلمات
﹁︀ر︨﹩. ز︋︀ن

مقدمه ۱
ممکن نوشتار، یا گفتار در آن بردن کار به با انسان ھا که است احساسات بیان برای خلاقانه روشی و طعنه طنز
صحیح درک از مانع خلاقانه ماھیت این زیرا باشند داشته می شود بیان آنچه با متفاوت منظوری و ھدف است

می شود.                                          متن
افزایش اینترنتی فروش وب سایت ھای و اجتماعی شبکه ھای از استفاده اینترنت، از استفاده گسترش با
در که کالاھایی مورد در نظرات بیان یا شبکه ھا این در دیدگاه ھا اعلام شدن مرسوم با است. کرده پیدا
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و شرکت ھا برای موارد این در کاربران احساسات و نظرات بررسی شده اند، گذاشته فروش به وب سایت ھا
و نمی شوند اعلام صراحت به و رسمی زبان با نظرات این معمولا چون می کند. پیدا شایانی اھمیت سازمان ھا
مثال برای می گیرد. قرار تاثیر تحت احساسات تحلیل کارایی ھستند، کنایه و طعنه شوخی، به آغشته گاھی
خیلی امروز «من جمله درحالی که است طنز حاوی شکرت!» خدایا بدبختی، ھمه این برای «مرسی جمله

است. جدی و طنز بدون ساختی» رو روزم گرم دمت خوشحالم.
زمینه ھا تمامی تقریبا در کاربران دیدگاه ھای و ایده ھا ابراز از بزرگی منبع به توییتر اخیر، سال ھای در
تحلیل زمینه در که است توییتر به پژوھشگرانی و شرکت ھا توجه جلب باعث مسئله این است. شده تبدیل
از نیز فارسی زبان کاربران و ھستند طنز شامل توییت ھا از بالایی درصد می کنند. فعالیت کاربران نظرات
با بتوانند است ممکن باشند، گاه آ متن در شوخی وجود به که تحلیل ھایی نمی شوند. مستثنی قاعده این
و است دسته بندی مسئله ی طنز، تشخیص مسئله کنند. پیش بینی را متن قطبیت و احساسات بھتری دقت
دسته بندی است جدی متن و طنز متن نشان دھنده ترتیب به که ۰ و ۱ برچسب دو از یکی با باید نمونه ھا

شوند.
می شود: ارائه فارسی زبان در طنز تشخیص مسئله حل برای نوآوری ھایی پژوھش این در

شده اند، برچسب زده خودکار صورت به که فارسی زبان در طنز تشخیص برای جدید دادگان معرفی •

آمدند، دست به دادگان روی بر پیش آماده شده از زبانی مدل ھای دقیق۱ تطبیق از که مدل ھایی ارائه •

پیشنھادی روش ھای ارزیابی و تحلیل •

حل برای پیشنھادی راھکارھای سوم فصل در می شود. شامل را مسئله پژوھش پیشینه بررسی بعدی، فصل
آن جمع آوری چگونگی و پژوھش در شده استفاده دادگان معرفی به چھارم فصل در می شوند. معرفی مسئله
پیشنھادھایی و نتیجه گیری و شده تحلیل پنجم فصل در آن ھا نتایج و شده انجام آزمایش ھای می پردازیم.

است. گرفته قرار ششم فصل در آینده کارھای برای

دیگران کارھای بر مروری ۲
ایده ھای شناخت برای است، محدود فارسی زبان در طنز تشخیص برای شده انجام پژوھش ھای که این به نظر
فارسی زبان روی بر شده انجام کارھای سپس و می پردازیم زبان ھا سایر در طنز تشخیص بررسی به ابتدا مشابه

می کنیم. بررسی را
برای ماشین یادگیری الگوریتم ھای کمک به متن از حاصله ویژگی ھای مجموعه از قدیمی تر پژوھش ھای
کرد اشاره [۳] و [۲۱] به می توان راھکارھا دسته این از کرده اند. استفاده جدی و طنز به متون دسته بندی

نمی گیرند. نظر در را متن عموما راھکارھا این کرده اند. طنز تشخیص به اقدام ویژگی ۷ و ۴ با تنھا که
1Fine tuning
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کار این برای پرداختند. متن در موجود طنز تشخیص به متن زمینه ی به عنایت با پژوھش ھا بعضی
این کنار در [۱۹] می کنند. استخراج وی پیشین نوشته ھای یا و توییت) (یا متن نویسنده از ویژگی ھایی
استفاده [۲۲] و [۲] در آنچه مانند می پردازد. نویسنده رفتاری و روان شناسی ویژگی ھای تحلیل به ویژگی ھا،
ایجاد روش ھا این که محدودیتی باشد. دارند، نوشته با کاربران سایر که تعاملی از می توانند ویژگی ھا این شد،
ویژگی ھا این با دادگانی جمع آوری و دارند نیاز پردازش برای که است بیشتری اطلاعات دلیل به می کنند

نیست. آسان
بیشتر طبیعی، زبان پردازش مسائل حل برای عمیق یادگیری تکنیک ھای از استفاده گسترش با
یادگیری با [۱۱] پژوھش می کنند. استفاده متن در طنز تشخیص برای روش ھا این از اخیر پژوھش ھای
تشخیص به بود، شده دیده آموزش پیش از صورتک دسته بندی مسئله برای که عمیق شبکه ای از انتقالی
می کرد. استخراج قبلی فعالیت ھای اساس بر را متن نویسنده ویژگی ھای [۱] ھمکاران و امیر پرداخت. طعنه
بر تنھا تا شد معرفی می گرفت قرار آن دنبال در که LSTM و CNN از تشکیل شده شبکه ای [۱۲] مقاله در
GRU عمیق شبکه از استفاده با خودکار صورت به ھمکاران و ژانگ دھد. تشخیص را طنز وجود متن اساس
به مربوط ویژگی ھای گرفتن نظر در با [۲۳] می کرد. استخراج را محتوایی و معنایی ویژگی ھای سویه، دو
CNN شبکه کمک به متن زمینه و محتوا اساس بر ترکیبی روشی [۱۴] مقاله توییت، متن و توییت نویسنده
چون ویژگی ھایی استخراج و [۱۸] GloVe برداری بازنمایی کمک به [۱۵] در ھمکاران و کومار کردند. ارائه

کردند. معرفی CNN و توجه اساس بر BiLSTM از ترکیبی مدل شده، استفاده نگارشی علائم
استفاده توییت میلیون مرتبه در دادگانی از مناسب عملکرد برای شده یاد شبکه ھای که جھت بدین
به پژوھش این در که دیگری مورد می گیرد. نظر در را شبکه ھا این محدودیت ھای پیشنھادی روش کرده اند،
روش ھای جای به ھستند، دانش مرز و شده اند معرفی اخیرا که زبانی مدل ھای از استفاده می شود، توجه آن

است. پیشین پژوھش ھای در شده استفاده قدیمی کلمات تعبیه
ساله ھر که است طبیعی زبان پردازش حوزه در بین المللی و پژوھشی کارگاره ھای مجموعه SemEval
این در تاکنون که مسئله ھایی از یکی می پردازد. طبیعی زبان پردازش مسئله ھای از تعدادی چالش ھای به
در شرکت کنندگان بیشتر است. عربی و انگلیسی زبان در طعنه تشخیص مسئله ی است، شده بررسی محفل
[۱۰] نموده اند. ارائه ترنسفرمر پایه بر دیده آموزش پیش از مدل ھای کمک به را خود راھکارھای پژوھش این

می کنیم. استفاده فارسی زبان برای مشابه رویکردھای از پژوھش این در نیز ما
و بکایی نژاد می شود. دیده [۱۳] و [۱۷] پژوھش ھای در فارسی زبان روی بر شده انجام تلاش ھای
آماده سازی و پیش پردازش از پس دادند. ارائه توییت ۲۵۰۰ از دادگانی روی بر مدلی [۱۷] مقاله در ھمکاران
آموزش برای آن ھا از و کردند استخراج را ... و نگارشی علائم از استفاده متن، قطبیت ویژگی ھای دادگان،
F۱ = ٪۸۰ با پشتیبان بردار ماشین اساس بر مدلی شده، بررسی مدل ھای ارزیابی در کردند. استفاده مدل ھا
نمی شود استفاده دسته بندی الگوریتم ھای در ویژگی عنوان به متن پژوھش این در داشت. را مقدار بالاترین
پژوھش این در اما می کند اکتفا کرده اند استخراج متن از که محدودی ویژگی چند به تنھا دسته بندی برای و

کنیم. استفاده تشخیص الگوریتم در توییت متن از داریم قصد
شوخی تشخیص انتقالی، یادگیری و عمیق شبکه دو از استفاده با [۱۳] مقاله در ھمکاران و گل عزیزیان
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ترنسفرمر پایه بر زبانی مدل دقیق تطبیق فارسی؛ زبان در طنز تشخیص مسئله برای پیشنھادی راھکار :۱ شکل
می دھد. ارائه فارسی زبان طنز تشخیص برای مدلی فارسی زبان به طنز تشخیص دادگان بر

و صورتک پیش بینی مسئله ی برای اول شبکه بود. F۱ = ٪۸۳ آن نتیجه که دادند انجام را فارسی زبان در
استفاده جملات تعبیه برای [۴] فست تکست از پژوھش این در بود. شده ارائه طنز تشخیص برای دوم شبکه
راھکار با داریم سعی پژوھش این در است، شده شخصی سازی اول شبکه که این به توجه با است. شده
کارایی با تکنیکی از فست تکست روش برای جایگزینی عنوان به ھمچنین کنیم بررسی را مسئله عمومی تری

کنیم. استفاده بردار به متن تبدیل برای بیشتر

پیشنھادی راھکار ۳
مدل ھای بود، ترنسفرمر پایه بر که [۵] برت زبانی مدل و [۷] ترنسفرمر معماری و توجه مکانیزم معرفی از پس
طبیعی زبان پردازش مسائل از بسیاری در که شدند توسعه داده برت به نسبت مشابھی معماری با دیگری زبانی
دیگر زبان ھای در طعنه و طنز تشخیص برای انجام شده پژوھش ھای می دادند. نشان خود از بھتری عملکرد
با را راھکارھایی ادامه در دلیل ھمین به دارد ترنسفرمرھا اساس بر زبانی مدل ھای کارایی از نشان [۱۰]
زبان در طعنه و طنز تشخیص مسئله حل برای ھستند ترنسفرمر پایه بر که مختلفی زبانی مدل ھای از استفاده

می کنیم. بررسی فارسی
می کنیم. بررسی دسته بندی مسئله ی برای را مختلف زبانی مدل ھای دقیق تطبیق اول، راھکار عنوان به
رسمی متن از پیکره ای روی بر تنھا که [۹] پارس برت زبانی مدل بررسی به موجود، مدل ھای میان از
XLM- زبانی مدل دو و است شده آموزش دیده پیش از [۵] BERTBase مدل معماری با و فارسی زبان
با ترتیب به مدل دو این می پردازیم. ھستند چندزبانه که XLM-RoBERTaLarge و RoBERTaBase
به متون ھایی شامل کدام ھر که زبان ۱۰۰ از متشکل پیکره ای روی بر BERTLarge و BERTBase معماری
پیشنھادی راھکار از شمایی ۱ شکل در .[۱۶] [۶] است دیده شده پیش آموزش بودند، محاوره و رسمی زبان
پیش آموزش دیده شده از مدل ترنسفرمر پایه بر زبانی مدل ھای از استفاده برای می دھد نشان که می شود دیده
حاصل فارسی زبان در طنز تشخیص برای مدلی تا می دھیم دقیق تطبیق فارسی توییت ھای دادگان با را
مشاھده ترنسفرمر برپایه زبانی مدل کمک به طنز تشخیص مسئله برای دسته بندی معماری ۲ شکل در شود.

می شود.
متفاوت، مسئله ھای روی بر ترنسفرمرھا پایه بر زبانی مدل ھای دقیق تطبیق می دھد، نشان [۸] مقاله
تاثیر طنز، حاوی متن تشخیص برای دوم راھکار عنوان به می دھد. افزایش را نمونه بدون یادگیری عملکردی
تشخیص دادگان چند از که پیکره ای کار این برای می کنیم. بررسی را دیگر زبان ھای از نمونه ھایی با دادگان

۴

تهران دانشگاه | CYSP 2022 | مقالات مجموعه | ■ ۱۱۴



LargeRoBERTa  �!  �� ��+ه� �ز:����Ncر"  �0دازی��,� �: U�*�* �: ای� دو ��ل .BaseBERT    وLargeBERT    "رو �:

��% ا�6. ?��زش دی�%ه�ی� :� ز:�ن ر��� و ���ور% :�د��، �G�0+�ن ز:�ن !� ه� !�ام ���D    ١٠٠ا" �+#&D از  �0&�%

ه�" ز:��� :� ده� :�ا" ا�+	�د% از ��ل��د !� �#�ن ��راه&�ر �0#���د" دی�% �����ی� از  ١/�. در  ] ٢١, ٢٠[
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�9 :� !�4 ��ل ز:��� :��0ی� �,��ر" د�+�  ٢/�.    در  �9 در ز:�ن ��ر�� ��-D ��د. J�K#* ��f�� "ا�: "��:

  ��د.*���	��� �#�ه�% �� 

  

 
�9 در ز:�ن ��ر� �f�� �J� K#* ":�ا "��د#��راه&�ر 0 .١/�.  �   

/7* �O 8د �O ��:ی:� �0 ���ل ز� K#* ن�Cداد �: ���	���* �J ��9 ز:�ن ��ر� K#* �J ":�ا � ��� � �9 :� ز:�ن ��ر�  � �Pده� � ارا. 

 
 .�/٢.  �+� ] ٢٢[ :��" :� �0ی� *���	���  �,��ر" روش �0#���د" :�ا" د

 ���d�]7/ ده�،��#�ن �  ]٢٣*�O 8د�O ی:� �0 �ز:�� "ه���ل�ه� :� رو  ���	���*" ��fوت، ���&�د  "ه����	+� " 

 ی� ه�:� �����  داد�Cن  ���a�* ،9  "�+� ��و  K#*�J  " :�ا  دوم. :� ���ان راه&�ر  ده���   Gی :�ون �����  را ا�9ا  "���دCی

 � � B ی�ه�:� ز:�ن  �9 و ,�� K#*�J  داد�Cن!� از N��  "ا &�%�!�ر 0 �یا ". :�ا�c!�� � �را :�ر� .�ید "ه�از ز:�ن 

�د�6 ?��% ��ل :�  jیو �+�  �c!�� ا�+	�د% �  XLM-RoBERTa  �ا�6، ه��ا% :� ��ل ز:����%  �D*#&  � از ز:�ن ��ر

�اول،   �Oد�N ." /7*�O 8ن در ����� �6:�ون ����� ا "� ��دCیروش �#�:�  �ی. ا�c!�� � �:�ر� � را :� داد�Cن ��ر

 O �را :� *j /7ی�+� �!�ر، :�ر�  �یاز ا :,� .���:���  ��9 و :�ون �9 از ز:�ن ��ر� "��و "ه�از د�+� "ا��ل �����

 . �c!���  ��ی:� د�6 ?��% را �j �dیو �+� �cده� ادا�� � ���ر� داد�Cن  "رو �Oد8

  داد��ن   1

  GوهH0 م ��%  دو�
ا��. !�ر �Iد ا�+	�د% !�د%  ":�ا   ���ر�  داد���C ه� !�ام از    � �9 و ,�� ��ر�  �Jدر ��ز% *#K ا�

:�د��، :� !�4  دار:�U�N 6ی���% در �+� *�ا�+	�د% "ه�!� :� وا�7� ه#+١R [  t[ ��% در  �دی داد�Cن  "ه������

[۲۰] ترنسفرمر پایه بر دسته بندی برای پیشنھادی روش معماری :۲ شکل

XLM-RoBERTa زبانی مدل با ھمراه شده است، تشکیل فارسی زبان از غیر زبان ھایی به طعنه  و طنز
یادگیری مشابه روش این می کنیم. بررسی فارسی دادگان بر را آمده به دست مدل نتایج و می کنیم استفاده
طنز بدون و طنز حاوی دسته ھای از نمونه ای مدل اول، دقیق تطبیق مرحله ی در چون است. نمونه بدون
و می دھیم ادامه فارسی دادگان روی دقیق تطبیق با را نتایج بررسی کار، این از بعد نمی بیند. فارسی زبان از

می کنیم. مقایسه را آمده دست به نتایج

دادگان ۴
خود کار برای فارسی دادگانی از کدام ھر فارسی طعنه و طنز تشخیص حوزه در شده انجام پژوھش دو
توییت متن در استفاده شده ھشتگ ھای واسطه به که [۱۷] در شده یاد دادگان نمونه ھای کرده اند. استفاده
نیست. دسترس در دادگان این متاسفانه اما شده اند بررسی نیز انسانی نیروی کمک به بودند، برچسب دار
برچسب گذاری انسانی نیروی کمک به شده است، معرفی [۱۳] در که فارسی طنز تشخیص دادگان در نمونه ھا
دادگان نبودن مشخص دلیل به ھمین طور و می شود شامل را توییت ۳, ۰۰۰ از کمتر دادگان این اند. شده
پژوھش این پیشنھادی روش ھای با را دادگان این روی بر شده معرفی روش نمی توانیم آزمایش، و آموزش

۵
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معرفی شده دادگان جزئیات جدول :۱ جدول

�9 ��ر�  K#*�J   داد�Cنه� در  . �������6در د�+�س �  داد�Cن   �ی ا�� ا�� �+��	��� ا��%  �:�ر���9    �ا����  "�و ��� 

*�ی�6 را  ٣،٠٠٠. ای� داد�Cن !�+� از ��% ا�� "C`ار :�U�N �ا���� "�و �ا�: ،6� ١r[ ��,�� %��� 4�![ !� در

�� D������ر��د و ه�:� رو" ای� ��%    �روش �,��  c �*�ا����  G،ی?��زش و ?ز��  داد�Cن �#JK �/�دن    �D:� د�  

�U   دادc  ���Cیه� :� ?ن ��!�/�د  �ی ا  �D :� د�در ���ی�c.    6!�  ��ی��d  ای� H0وهG  "#���د�0  "ه�را :� روش  داد�Cن���

����� �: ��B ا ه�" :�#+�و�: "  K#* ��f�� D��J ��9 و ,�� در ز:�ن ��ر � -�i+Iر ا�اراP�   +�ی�*� از  �و :� 

  .�cده

�:�
*  ]١r[   \�@ "زدن داد%، :��ن �� :�ا U�N�: د ��خ ��0م?ور" و�! «��ه�" �9 در !���ل *�.�ا�� «*�ی�+� ��ر

 :�ا" ه� ��0م  ٢٠٢١د���/�    ٣٠ر��ن *�.�ام از *�ریz  روزر���� ��0مه�" روز��% ا�6. �;� :� ای� !� :� :�#+� از *�ی�6

ه�" «ا@�ز% a/6 وا!�G را از �یO ا�+�Kب ی&� از -�ر*4������	
����ده�، :� ?ن  » :� !�ر:�ان *�.�ا�� �������

  ?ور" !��c. ر��ن *�.�ام @�\ه� را از ای� !���ل در ��0م��یc !� داد���C از *�ی�6

G�!د *,�اد وا�/�! Dد�� �6:/a "ل ?ن ��% :�ا" ��0مه���روزر���� ا��I *�.�ام ��-�� ه� :� :�ه�ی� !� ز��ن ار

ع زی�د" دارد، از  ��
�١٢٩،r٣T0 &+�ی �م�  �ی�از !���ل *�!�+ �" ��0م !� در :�ز%  ٣١،٩٨٣، *��� :� �� ��6یدر ���ر

�٢r  6*�  ٢٠٢١د���/�  "ا:+�ا �ز����C ه�، از در�;� ��C+� :�د�� ا!+	� !�دیc. از ���ن ای� ��0مار��ل ��% ٢٠٢٢?

  �;� !�دیc. !� وی��P ی� *�iی� ه��ا% �Iد دار�� ��9 -��� ه�ی�?ن 


����زن دار��، :�U�N  �ز��  �د�+  �ز�!� :� :�U�N  داد���C  " :�ا� O/��ن  !� �,��_ ز:�ن   ��از �8ا�  "اه� ���

 � JK#��،���!   � ����� ه� �: �+�د% ��%، ا�i+Iص دا  "ه�از :�U�N  �����. �. در ا�+�� � !����ا�8ام :� ا�i+Iص د

� JK#� را �ه� ���� �+��9، ز:�ن  ��6ه. �;� :� �!���د ���8MI� ن �8در�� K#*�J ":�ا �!� ����8ا� �+������

 " �� ی�Iد ��ا "!� :�U�N زدن :� �Iد �ی��� ا ؛��زد�*� � زدن را د��ار :��f��" U�N� ��?ن و�\ !��� و ه�

ه�ی� :��� !� !�ر:�ان *�.�ام :� ه� ��0م ده��% :�U�N*�ا�� �#�ن:�ا" ه� ��0م ��  ��%ه�" a/6. وا!�Gا�C��  6ز��ن 

ا�� و در ه� را �Iا��%زن :/���c !� ��0مC`ار" :� *,�اد زی�د" :�U�N*�ا��c ای� ���f� را :�U�Nا��. ��ا�i+Iص داد%

  ا��. " :��ن �;���ن ا�+	�د% !�د%:�ا »����«ا�� از وا!�G -�ر*� !� �+�@� �9 ?�&�ر ی� 0���ن ��0م ��%

����% *� ای� �����، راه&�ر" �Iد!�ر :�ا" ا�i+Iص :�U�N ا���ل !�دیc. ای� ��ای�� !� ��0م :��8 ١٨،١٣٣ :�ا" 

ه� ه�ی� !� :�#+�ی� وا!�G ?ن ��، :� ��0م:�ا" ه� ����� :� ا��س دو وا!�#� !� *&�ار :�#��� دا�+�� ا�
�م �� 

»���� U�N�: ص �� ١» :�د�i+I9 ا� ���#� �:6/a G�!ی� وا�+#�: �Cداد. ا�ا" ��% :�ا" ����»��	 « ���:

�9 و @�" ��د% ���6 و ای� د�+� ��0م »����« !� وا!�G دوم از �;� *,�اد -�ر*4  در����  J�K#* 6، ��ز�ه� ا

��ی� ��0مرا ��دی�% �� .cی��Cه�    U�N�:٠  �� 6����0 @�" دری�� �#��� �. در  :���ن   ١@�ول  !�Cداد �ت ��:�ط :��P9@

  ��د.ه�ی� از ای� داد�Cن �#�ه�% �������  ٢@�ول �,��� ��% و در 

3١�ول  .P9@ ن �ت�@�ول�Cداد  ���,� %�� 

�CH9   وی�   9� :�ون 

  ٧،٠١R٧،٩٣٢  *,�اد *�ی�6

�ل *�ی�6 ��.���� ٣٠  Rr  

  R٣٠  ٢T٠ :�#��� *�ی�6�ل 

  

برای بیشتر نمونه ھای با غنی و مناسب دادگانی شدیم آن بر کمبود ھا این دلیل به نھایت در کنیم. مقایسه
دھیم. ارائه توییتر از اختصاصی طور به و فارسی زبان در طعنه و طنز تشخیص مسئله حل

تلگرامی کانال در طنز پیام ھای نرخ می کرد بیان داده، زدن برچسب و جمع آوری برای [۱۳] تجربه
۳۰ تاریخ از تلگرام پیام رسان به روزرسانی که این به نظر است. روزمره توییت ھای از بیشتر فارسی» «توییتر

» صورتک ھای از یکی انتخاب طریق از را واکنش ثبت اجازه پیام ھر برای ۲۰۲۱ دسامبر
جمع آوری تلگرام پیام رسان در کانال این از را توییت ھا از دادگانی که شدیم آن بر می دھد، تلگرامی کاربران به «

کنیم.
تلگرام اخیر به روزرسانی با آن ھا ارسال زمان که پیام ھایی برای ثبت شده واکنش ھای تعداد کمبود دلیل به
۳۱, ۹۸۳ به تنھا شد، دریافت فارسی توییتر کانال از که یکتا ,۱۲۹پیام ۵۳۶ مجموع از دارد، زیادی فاصله
میان از کردیم. اکتفا شده بودند ارسال ۲۰۲۲ گوست آ ۲۵ تا ۲۰۲۱ دسامبر ابتدای زمانی بازه ی در که پیام

کردیم. صرفه نظر نیز دارند خود ھمراه تصویر یا ویدئو که آن ھایی گرفتن درنظر از پیام ھا، این
معمولا که قوانین از مجموعه ای طبق برچسب زن ھا دارند، نیاز دستی برچسب زنی به که دادگانی برای
از میانگینی انتھا در می کنند. نمونه ھر به دسته اختصاص به اقدام می کنند، مشخص زبان شناسان
زبان شناسان طنز، خلاقانه ماھیت به نظر می کند. مشخص را نمونه ھر دسته شده، داده اختصاص برچسب ھای
می سازد؛ دشوار تر را برچسب زدن مسئله ی ھمین و کنند وضع آن تشخیص برای کلی قوانینی نیستند قادر
پیام ھر برای ثبت شده واکنش ھای است. زمان گیر فرایندی خود خودی به زدن برچسب که این ضمن
مسئله این می توانیم داده اند. اختصاص پیام ھر به تلگرام کاربران که باشد برچسب ھایی نشان دھنده می تواند
آشکار طنز متوجه که صورتی در و خوانده اند را پیام ھا که ببینیم برچسب زن زیادی تعداد با برچسب گذاری را

کرده اند. استفاده نظرشان بیان برای « » واکنش از شده اند پیام پنھان یا
این کردیم. اعمال برچسب اختصاص برای خودکار راھکاری مرحله، این تا باقی مانده پیام ۱۸, ۱۳۳ برای
بیشترین که پیام ھایی به می شد، انجام داشتند بیشینه تکرار که واکنشی دو اساس بر نمونه ھر برای که فرایند
برای ثبت شده واکنش بیشترین اگر می داد. اختصاص طنز نشانه به ۱ برچسب بود « » آن ھا واکنش
جدی و طنز تشخیص مرز است، « » صورتک تعداد نظر از دوم واکنش که درحالی  باشد « » نمونه ای
دریافت جدی پیامی نشانه به ۰ برچسب پیام ھا سایر می گیریم. نادیده را پیام ھا دسته این و نیست ساده
مشاھده دادگان این از نمونه ھایی ۲ جدول در و شده معرفی دادگان به مربوط جزئیات ۱ جدول در می کنند.

می شود.

۶
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برچسب با ھمراه شده معرفی دادگان از نمونه ھایی جدول :۲ جدول
 :� :��U�N,��� ��% ه��ا%  داد�Cناز  ی�ه�@�ول ����� . 3٢�ول 

 :�U�N  *�ی�6

 c�! �&� !ه��روژ�� c����0 !�ا_��� ��.��% ه c6 ه��روژن! ه���I �7ن��0#6 ی� !������ ���+� :�د: 
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به طعنه یا طنز تشخیص دادگان از را طعنه و طنز تشخیص پیکره دوم، پیشنھادی راھکار اجرای برای
از که است یکتا توییت ۹۴۴۲۸ شامل که آوردیم گردھم را ھندی و عربی برزیل، پرتغالی انگلیسی، زبان ھای

ھستند. طنز توییت ۶۵۷۱۱ تعداد، این

آزمایش ھا ۵
اجرای برای می پردازیم. شده اند، انجام پیشنھادی راھکارھای بررسی برای که آزمایش ھایی به بخش این در
بررسی چھارم فصل در دو ھر که شده معرفی فارسی دادگان و طنز تشخیص زبانه چند پیکره از آزمایش ھای
با تصادف به را فارسی زبان در طنز تشخیص دادگان مدل ھا، ارزیابی و آموزش برای می شود. استفاده شدند
برای F۱ و فراخوانی ، صحت دقت، معیار ھای شدند. تقسیم آزمایش و آموزش قسمت ھای به ۲ به ۸ نسبت

می کنند. کمک ما به مدل ھا مقایسه و ارزیابی

پایه مدل ھای ۱ .۵
به ماشین یادگیری الگوریتم ھای از داریم. نیاز پایه مدل ھای به پیشنھادی، روش ھای عملکرد مقایسه برای

می کنیم. استفاده پایه مدل عنوان
عنوان به tfidf روش با ھمراه را چندلایه عصبی شبکه مدل و پشتیبان بردار ماشین بیز، ناییو الگوریتم

می کنیم. استفاده بردار به متن تبدیل برای راھکاری
تابع ھسته از پشتیبان بردار ماشین الگوریتم برای و بھره بردیم گاوسی روش از بیز ناییو الگوریتم برای
شامل لایه ھر که پنھان لایه دو با شبکه ای ، چندلایه پرسپترون الگوریتم در کردیم. استفاده شعاعی پایه ای
آدام تابع با و می شد فعال سازی ھیپربولیک تانژانت تابع با شبکه این گرفت. قرار استفاده مورد است گره ۵۰

می گرفت. صورت بھینه سازی
خود از بھتری عملکرد F۱ = ٪۷۹ با پشتیبان بردار ماشین الگوریتم شده، یاد الگوریتم سه میان در

داد. نشان

۷
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ترنسفرمر پایه بر زبانی مدل ھای دقیق تطبیق روش آزمایش ھای ۲ .۵
دو و پارس برت زبانی مدل شد. استفاده ترنسفرمر پایه بر زبانی مدل ھای از اول، پیشنھادی روش عنوان به
مورد ترنسفرمرھای این از کدام ھر ھستند. انتخابی ترنسفرمر ھای XLM-RoBERTa، زبانی مدل نسخه
بزرگ نسخه انتخابی، زبانی مدل سه میان از شدند. داده دقیق تطبیق دادگان آموزش قسمت روی بر نظر،

می دھد. نمایش را بھتری کارایی ٪۸۴٫۶ با برابر F۱ معیار با XLM-RoBERTa

نمونه بدون آموزش روش آزمایش ھای ۳ .۵
این انجام برای است. فارسی زبان از غیر زبان چندین از متشکل پیکره از استفاده دیگر، پیشنھادی روش
این می دھیم. انجام چندزبانه پیکره روی بر را بزرگ XLM-RoBERTa زبانی مدل دقیق تطبیق آزمایش،
طعنه و طنز پیکره زبان چھار ھر که زبان صد روی بر پیش آموزش و بودن چندزبانه دلیل به زبانی مدل
دادگان آزمایش بخش روی بر را حاصله مدل است. شده انتخاب می شود، شامل را شده گردآوری چندزبانه
ندیده را فارسی زبان از شوخی بدون یا شوخی حاوی نمونه ای ھیچ که مدلی شد. ارزیابی معرفی شده فارسی
دست به مرحله این در که زبانی مدل کند. کسب ٪۷۰٫۶ با برابر F۱ مقدار  ٪۷۰٫۶ دقت با می تواند است،
طعنه و طنز وجود می تواند نھایی مدل شد. داده دقیق تطبیق نیز شده معرفی فارسی دادگان روی بر را آمده

کند. پیش بینی ٪۸۴٫۵ با برابر F۱ و دقت با را دادگان آزمایش قسمت در

نتایج مقایسه ۴ .۵
می توانیم می آید، به دست فارسی دادگان روی بر زبانی مدل ھای دقیق تطبیق از مدل که روش ھایی در
دیدگاه و است شده دیده پیش آموزش از آن بر مدل که پیکره ای دیدگاه کنیم؛ بررسی دیدگاه دو از را مدل ھا
آزمایش ھا نتایج می شود، توجه پیش آموزش برای پیکره حجم و زبان تعداد به که دیدگاھی در معماری.
از فارسی زبان روی بر تنھا که زبانی مدل به نسبت بھتری عملکرد چندزبانه مدل از استفاده می دھد نشان
بر که باشد پیکره ای بزرگ تر حجم دلیل به می تواند چندزبانه مدل دو کارایی دارد. است پیش آموزش دیده شده
زبان با متون از نمونه ّ ھایی شامل چندزبانه زبانی مدل این پیکره که این به توجه با آموزش دیده شده اند. آن روی
فارسی زبان به لزوما آن نمونه ھای که مسئله ای برای زبانی مدل دو این بالاتر می شود، دقت عامیانه و محاوره
می شود. توجیه است، رسمی فارسی زبان به غالبا که پیکره ای با پارس برت به نسبت نشده اند نوشته رسمی
از بھتری کارایی بیشتر، پارامترھای تعداد داشتن با بزرگ XLM-RoBERTa زبانی مدل معماری، دیدگاه از
بر ترنسفرمر پایه بر زبانی مدل ھای دقیق تطبیق آزمایش ھای میان از دلیل ھمین به می دھند. نشان خود
بر طنز تشخیص برای بھتری عملکرد XLM-RoBERTa زبانی مدل بزرگ نسخه از استفاده فارسی، دادگان

دارد. معرفی شده فارسی دادگان آزمایش قسمت روی
طنز تشخیص پیکره دو روی بر مرحله دو در بزرگ XLM-RoBERTa زبانی مدل که آزمایشی در
با ارزیابی معیارھای نتیجه می بینیم می شود، داده دقیق تطبیق فارسی طنز تشخیص دادگان و چندزبانه
نظر به و دارد ٪۰٫۳ از کمتر تفاوتی می شود انجام دقیق تطبیق فارسی زبان دادگان روی بر تنھا که حالتی

۸
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استفاده چندزبانه زبانی مدل از که ھنگامی دقیق تطبیق برای دیگر زبان ھای دادگان از استفاده می رسد
ندارد. فارسی زبان طنز تشخیص عملکرد در مثبتی تاثیر می شود،

می شود. دیده ۳ جدول در ۳ .۵ تا ۱ .۵ قسمت ھای در شده بیان آزمایش ھای از یک ھر ارزیابی جزئیات
طنز تشخیص پیکره از استفاده روش و ترنسفرمر پایه بر زبانی مدل ھای پایه، مدل روی بر آزمایش ھا میان از
کسب با فارسی دادگان روی بر XLM-RoBERTa زبانی مدل بزرگ نسخه دقیق تطبیق دیگر، زبان ھای
فارسی دادگان آزمایش قسمت در موجود طنز تشخیص برای بھتری عملکرد F۱ معیار برای ٪۸۴٫۶ مقدار

است. داشته معرفی شده

آینده کارھای و نتیجه گیری ۶
تشخیص برای کلی راھکار دو فارسی، زبان در طنز تشخیص برای جدیدی دادگان معرفی ضمن پژوھش این در
روی بر ترنسفرمرھا پایه بر زبانی مدل ھای دقیق تطبیق با روش ھا این دو ھر شد. ارائه فارسی زبان در طنز
فارسی زبان در طنز تشخیص برای مدل ھایی دیگر، زبان چھار از شده گردآوری پیکره و شده معرفی دادگان 
XLM- زبانی مدل دقیق تطبیق از حاصله مدل آزمایش شده، و پیشنھادی مدل ھای میان از می دھند. ارائه
آزمایش قسمت روی بر مدل این داراست. را عملکرد بھترین شده، معرفی دادگان روی بر RoBERTaLarge

دھد. تشخیص را فارسی متن در طنز وجود ٪۸۴٫۶ و ٪۸۴٫۷ دقت با می تواند شده معرفی فارسی دادگان
است، احساسات تحلیل مدل ھای عملکرد افزایش متن، در طنز تشخیص اھداف از یکی که آنجایی از
برای که ویژگی ھایی سایر و متن کنار در خیر یا است طنز نمونه دھد نشان که ویژگی وجود تاثیر بررسی
باشد. زمینه این در آینده کارھای از یکی می تواند می شود، استفاده خاصی مسئله در متن قطبیت تشخیص
این دھد. انجام نیز را برچسب زنی فرایند خودکار صورت به می تواند دادگان جمع آوری برای شده ارائه روش
مدل می شود باعث و می بخشد تسھیل دارند را مدل مداوم بروزرسانی به نیاز که سیستم ھایی راه اندازی روش

شده اند. ایجاد زمان مرور به طنز خلاقانه ذات خاطر به که شود آشنا تازه ای طنز نمونه ھای با

۹
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سپاس گزاری
کمتری زمان به گرافیکی پردازش واحد روی بر ترنسفرمر پایه بر زبانی مدل ھای به مربوط آزمایش ھای اجرای
قرار اختیارمان در را پژوھش این آزمایش ھای اجرای نیاز مورد سخت افزار که دادماتک شرکت از دارد. نیاز

سپاس گزاریم. داد
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